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Maszynowe projektowanie statystycznych renderingdw,
czyli kultura wizualna w stuzbie sztucznej inteligencji

0d ponad dwudziestu lat uczestniczymy w zakrojonej na olbrzymig skale rewolucji
generatywnej, ktora nie tylko przeorganizowata doswiadczenia, relacje i sposoby
komunikowania sie miedzy ludzmi, ale takze sukcesywnie zaweza obszar spraw-
czosci. Nasza podmiotowo$¢, sprowadzona do technologicznej i algorytmicznej
klasyfikacji, zawarta w kodzie, coraz intensywniej zastepuje mozliwo$¢ samosta-
nowienia i posiadania intymnosci tylko na wytacznosc¢.

Kultura wizualna jest polem, na ktérym zarysowuja sie szczeg6lne metody
cyfrowych technologéw. Sg one stosowane zaré6wno w perswazyjnych produktach
angazujacych uzytkownikéw za posrednictwem m.in. wzrokowych i stuchowych
impulséw, poprzez tworzenie aplikacji wymagajacych udostepniania danych be-
hawioralnych i biometrycznych, az po wykorzystywanie zdobytych informacji do
trenowania algorytmdéw sztucznej inteligencji by sprzedawa¢ nam kolejne pro-
dukty, nadzorowac oraz kreowac statystycznie uproszczong geometrie rzeczywi-
sto$ci. Nasza obecno$¢ w tym cyklu jest niezbedna. Stajemy sie jej sita napedowa,
dostarczycielami kontentu, klientami, uzytkownikami, uczestnikami i tymi, nad
ktérymi sprawuje sie kontrole. Wizualnos¢ ma w tym swojg kluczowa role. Mam tu
na mysli funkcjonalnos¢ projektowa (intencjonalne projektowanie aplikacji przy
uzyciu perswazyjnego designu), uzytkowa (ustugi oparte na udostepnianiu mate-
riatéw wizualnych na takich platformach jak YouTube, Instagram, Flickr, Snapchat,
Facebook, Tik Tok, ktére sg naszego autorstwa), ale takze epistemologiczng (udo-
stepniane materialy wizualne sa wykorzystywane do trenowania modeli widzenia
maszynowego).

Technologia, o ktorej tutaj pisze, jest wynikiem statystycznego opracowania
danych. Jej podstawg sg wytrenowane na danych algorytmy, wnioskowanie induk-
cyjne i dedukcyjne, prognoza, matematyczna pewnos¢ skutkujaca wygenerowaniem
konncowego wyniku. Shoshana Zuboff, autorka ksigzki Wiek kapitalizmu inwigila-
¢ji. Walka o przysztosé ludzkosci na nowej granicy witadzy' cata odpowiedzialno$¢
za pojawienie sie datafikacji sieci obarcza przede wszystkim firme Google, kto-
ra jako pierwsza w 2003 r. zgltosita patent pod nazwa ,Generowanie informacji

1 S. Zuboff, Wiek kapitalizmu inwigilacji. Walka o przysztos¢ ludzkosci na nowej granicy
wtadzy, thum. A. Unterschuetz, Warszawa 2019.
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o uzytkownikach do wykorzystania w ukierunkowanej reklamie”. To dzieki temu
dokumentowi umozliwiony zostat dostep do danych behawioralnych pomocnych
w zdobyciu wiedzy o tym ,co konkretna osoba w okreslonym czasie i miejscu mysli,
czuje i robi”% Firma posiada matematyczng pewnos¢ dzieki systemowi okre$§lanemu
jako ,UPI” (user profile information). Zuboff, w pelnym ztos$liwosci fragmencie, spe-
cjalistéw od inzynierii danych nazywa ,wyspecjalizowang rasa fizykéw od kliknie¢”
w formie ,$wiatynnej googlowskiej gwardii chronigcej urzad pierwszego kaptana
w rodzacym sie ko$ciele behawioralnej predykcji”?, ktorzy zapewnili ,oszatamiajacy,
3590-procentowy wzrost w ciggu niespetna czterech lat™.

Taki uporzadkowany proces ekstrakcji, przetwarzania i produkcji potrzebuje
konkretéw, nie znosi abstrakcji i rozmytych kategorii, nawet kosztem utomnych
i szkodliwych definicji. Wymaga pewnosci, etykiet, poprawnie zapisanego kodu.
W konsekwencji na podstawie $redniej wyciggane sa wnioski dotyczace ogoétu. Tech-
nologie generatywne, chociaz efektowne w oferowaniu nam danych wyj$ciowych
(obrazu, dzwieku, wideo, tekstu), w swoim rdzeniu opierajg sie na uporzadkowanej
taksonomii stéw, na zamknietym zbiorze etykiet przyporzadkowywanych do obra-
z6w. Cykl podporzadkowywania nas matematycznym regutom to proces na wskro$
polityczny, oparty na klasyfikacji, eliminacji i dominacji. By moc to zobaczy¢ ,, musi-
my wykroczy¢ poza sieci neuronowe, statystyczne rozpoznawanie wzoréw i zapytac
o to, co i dla kogo sie optymalizuje, a takze kto podejmuje decyzje™.

Moim celem zawartym w tym opracowaniu jest opisanie zazebiajacych sie po-
rzadkéw opartych na matematycznych i statystycznych regutach porzadkowania,
gdzie procedura eliminacji przebiega w ramach procesu wizualnego segregowania
rzeczywisto$ci. Uwypukle te zjawiska, ktére maja wplyw na definiowanie za pomo-
ca obraz6w kategorii cztowieka czy kanonu piekna. Przy uzyciu narzedzi krytycz-
nych przyjrze sie zasadom dziatania sztucznych sieci neuronowych oraz efektom
ich pracy w postaci generowanych obrazéw. Zajrze do wnetrza kilku modeli fun-
damentalnych stuzacych szkoleniu sztucznej inteligencji, aby przy pomocy przyta-
czanych badan Kate Crawford, Trevora Paglena, Emily Bender i innych, uwidoczni¢
perswazyjna funkcje powstatej w bazach danych wizji $wiata.

Watpliwe fakty, pewne mity

Zahipnotyzowani nawykowymi aplikacjami, udostepniajgc niezliczone ilosci da-
nych, w tym selfie, bedgce nowym gatunkiem , performatywnej tozsamo$ci przepla-
tajacych sie osobowosci offline i online”, przeoczamy zagrozenie jakim jest nad-
z6r sprawowany przez firmy technologiczne, te same, ktére zachecaja i prowokuja

2 Tamze,s. 122.

3 Tamze, s. 123.

4 Tamze, s. 124.

5 K. Crawford, Atlas sztucznej inteligencji. Wtadza, pienigdze i srodowisko naturalne,
thum. T. Chawziuk, Krakéw 2021, s. 19.

6 ]. Deeb-Swihart, C. Polack, E. Gilbert, 1. Essa, Selfie-presentation in everyday life:
A large-scale characterization of selfie contexts on Instagram, ,Eleventh International AAAI
Conference on Web and Social Media” 2017, vol. 11, no. 1, s. 42-51, https://doi.org/10.1609/
icwsm.v11i1.14896.
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do sukcesywnego przekazywania prywatnych danych. Ufajac, ze korzysci, ktére
z tego mamy przewyzszajg straty, ulegamy urzekajacym zapewnieniom, ze celem
postepu technologicznego jest wzmocnienie spotecznego dobrostanu, utatwienie
nam pracy, pomoc w administrowaniu codzienno$cig, dostarczanie rozrywki i uta-
twianie kontaktu z innymi. Tymczasem warto przyjrzec sie technologiom uczenia
maszynowego w konteks$cie inwigilacji i kontroli, ktére sa masowo wykorzystywa-
ne przez instytucje, korporacje i rzady stajac sie zagrozeniem dla wolno$ci obywa-
telskiej i praw wlasnosci biometryczne;j.

W kontekscie powszechnie gtoszonemu spektakularnemu progresowi i opty-
mizmowi wynikajacemu z tworzenia coraz sprawniej dziatajacych sztucznych sieci
neuronowych, narzuca nam sie definicje opracowane przez inzynieréw i informa-
tykéw z Doliny Krzemowej’. Chimeryczne i naukowo skomplikowane wydaja sie
przewyzszac nasze zdolno$ci poznawcze. Onie$mieleni technologiczng nomenkla-
turg nie do korica wiemy z czym mamy wtasciwie do czynienia. Podejmijmy zatem
prébe zrozumienia czym jest oraz czym nie jest sztuczna inteligencja z perspekty-
wy my$lenia krytycznego, ktére pozwoli nam obali¢ kilka wybranych, ale i kluczo-
wych hipotez.

Zacznijmy od naszej nieporadnosci w kwestii zdecydowania sie z czym wtasci-
wie mamy do czynienia, gdy myslimy o sztucznej inteligencji. Poglady ocierajace sie
o intuicje i podstuchane ciekawostki medialne moga m.in. przybrac¢ taka postac:

Al jest sexy, Al jest cool. Al utrwala nieréwnosci, wywraca rynek pracy do géry nogami
i niszczy edukacje. Al to przejazdzka w parku rozrywki, Al to sztuczka magiczna. Al to
nasz ostatni wynalazek, Al to moralny obowigzek. Al to hasto dekady, Al to marketin-
gowy zargon z 1955 roku. Al jest podobna do cztowieka, Al jest obca. Al jest superin-
teligentna i gtupia jak but. Boom na Al wzmocni gospodarke, barika Al zaraz peknie.
Al zwiekszy obfito$¢ i umozliwi ludzkos$ci maksymalny rozwdéj we wszech$wiecie. Al
zabije nas wszystkich®.

Brzmi znajomo? Nie do kofica wiemy komu przyznaé racje. Pesymistom prze-
powiadajacym maksymalizacje zyskéw kosztem bezpieczenstwa uzytkownikow
czy moze optymistom widzagcym wylacznie $wietlang przyszto$¢ sztucznej inteli-
gencji, ktéra wybawi nas od Zzmudnej pracy, przyspieszy produkcje i efektywno$¢?
Jak wynika z raportu Global Views on A.L° z 2023 r., prawie siedemdziesigt procent
Polakéw i Polek deklaruje dobra znajomos$¢ zasad dziatania sztucznej inteligen-
cji. W duzym stopniu ufajg korporacjom technologicznym, a szczegdlnie w ich za-
pewnienia, Ze przekazywane dane osobowe sa dobrze chronione (55%) oraz ze
sztuczna inteligencja nie generuje wynikéw uprzedzonych czy dyskryminujacych
(59%). Co ciekawe, inne badanie przeprowadzone cztery lata wcze$niej Sztuczna

7 W.D. Heaven, What is AI?, ,MIT Technology Review”, 10.07.2024, [on-line] https://
www.technologyreview.com/2024/07/10/1094475 /what-is-artificial-intelligence-ai-defini-
tive-guide - 20.08.2024.

8 Tamze.

9 Global Views on A.l. 2023, Ipsos, July 2023, [on-line] https://www.ipsos.com/sites/
default/files/ct/news/documents/2023-07 /Ipsos%20Global%20A1%202023%20Re-
port-WEB_1.pdf - 15.09.2024.
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inteligencja w spoteczeristwie i gospodarce®, pozwoli nam spojrze¢ na zrédta owej
wiedzy i przekonan dotyczacych wiarygodnosci technologii tak intensywnie inge-
rujacej w nasze zycie. Sze$¢dziesiat jeden procent badanych swoje kompetencje
buduje na programach telewizyjnych oraz filmach science fiction. Uwaza, zZe naj-
czestsze zastosowanie ma w kierowaniu pojazdami i w rozrywce, a takze Ze dzia-
ta bez udziatu cztowieka (55%). Zaktadajac, ze powszechny stan wiedzy o meto-
dach administrowania naszymi danymi oraz zachowaniami, pochodzi gtéwnie ze
szczatkowych medialnych doniesient i popkulturowej fantazji, tym bardziej warto
szczegotowo analizowac procesy i mechanizmy pracy ,fizykéw od kliknie¢”. Szcze-
goélnie, ze osoby ja tworzace, jak na przyktad Demis Hassabis, wspoétzatozyciel (ra-
zem z Mustafg Sulejmanem) start-upu DeepMind, firmy bedacej obecnie czescia
Google, otrzymat w pazdzierniku 2024 r. Nagrode Nobla''. T3 sama nagroda zostat
uhonorowany Geoffrey Hinton, wynalazca sztucznych sieci neuronowych. To wy-
réznienie wskazuje na to, Ze jest najwyzszy czas by zerwac¢ z powszechnymi ste-
reotypami i zrewidowa¢ zastyszane pogloski, bowiem perspektywa zrozumienia
metod dziatania uczenia maszynowego jest pilna i nieunikniona.

Statystyczne prawdopodobienstwo

Sztuczna inteligencja (SI) jest terminem spajajacym rézne metodologie i odmiany
dziatan technologii opartych na obliczeniach matematycznych, ktérych zadaniem
jest symulowanie dziatania ludzkiego umystu'?. Podstawa takich systemow jest
algorytm - ,,cigg instrukcji logicznych, ktére méwia od poczatku do konca, jak wy-
kona¢ okres$lone zadanie. [...] Korzystajac z réwnan, arytmetyki, algebry, analizy,
logiki i rachunku prawdopodobienstwa, przetwarzaja cigg operacji matematycz-
nych na kod komputerowy”!3. Posiadajgc konkretny, skonczony zakres instrukcji
zadaniem systemu opartego na algorytmicznych obliczeniach jest rozwigzanie
przedstawionego problemu w postaci danych wyj$ciowych.

W ramach szeroko pojmowanej sztucznej inteligencji znajduja sie podkatego-
rie takie jak uczenie maszynowe (machine learning, ML), a nastepnie, bardziej roz-
winiety i ztozony system - gltebokie uczenie (deep learning, DL) oparte na archi-
tekturze sztucznych sieci neuronowych najbardziej zblizonych do metod dziatania
ludzkiego umystu. Do tej kategorii sg zaliczane m.in. generatywna sztuczna inte-
ligencja (Generative Artificial Intelligence, GAI) oraz ogoélna sztuczna inteligencja

10 Sztuczna inteligencja w spoteczenstwie i gospodarce. Raport z badan spotecznych.
Analiza wynikéw ogélnopolskiego badania opinii polskich internautéw, NASK Panstwowy In-
stytut Badawczy, Warszawa 2019.

11 W 2004 r. Nagroda Nobla w dziedzinie chemii zostata podzielona: potowe otrzymat
amerykanski biochemik David Baker, a pozostatg czes¢ otrzymali wspélnie - Amerykanin
John M. Jumper i Brytyjczyk Demis Hassabis.

12 W celu zrozumienia tego rozrdznienia mozna go poréwnac do znaczenia inkluzji
w geometrii, gdzie kazdy kwadrat jest czworokatem, lecz nie kazdy czworokat jest kwadra-
tem - kazde uczenie glebokie jest sztuczng inteligencja, lecz nie kazda sztuczna inteligencja
jest uczeniem gtebokim.

13 H. Fry, Hello world. Jak by¢ cztowiekiem w epoce maszyn, thum. S. Musielak, Krakéw
2018, s.18-19.
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(General Artificial Intelligence, AGI) czy generatywne sieci przeciwstawne (Gene-
rative Adversial Network, GAN).

Uczenie maszynowe przy uzyciu metod statystycznych umozliwia algorytmom
klasyfikowanie, prognozowanie i odnajdywanie wzoréw. Stuzy do dostarczania wy-
nikéw (danych wyjsciowych), bedacych efektem poréwnywania, katalogowania, po-
rzadkowania i optymalizowania surowych danych zaréwno w oparciu o model nad-
zorowany (posiadajacy etykiety, czyli nazwy przyporzadkowane wcze$niej przez
cztowieka) oraz nienadzorowany (samodzielnie precyzujac elementy wspdlne badz
réznicujgce)'*. ML uzywane jest do wytrenowania modelu, ktéry bedzie stosowany
w identyfikowaniu wzorcéw i regularno$ci w danych oraz ich ciagtej optymalizacji®®.
Do tego celu wymagane jest oznaczanie zbioréw, nadanie etykiet danym podstawo-
wym by sztuczna inteligencja nauczyta sie rozpoznawac obiekty. Ten czesto wyko-
nywany przez czlowieka proces stanowi duze utrudnienie oraz zagrozenie z powo-
du ogromnej ilo$ci danych do skatalogowania i opisania.

Na uczeniu maszynowym oparte sg silniki wyszukiwania (Google, Baidu), reko-
mendacji (Spotify, Netflix, YouTube), targetowania (Facebook, Instagram) czy roz-
poznawania obrazéw, w tym twarzy (Clearview Al, PimEyes). Posiadajac olbrzymie
ilo$ci danych (nasze preferencje w postaci $sladdw, ktére zostawiamy za kazdym ra-
zem, gdy klikamy w link, reagujemy na post czy udostepniamy wtasne materiaty)
platformy korzystaja z uczenia maszynowego by znalezé wzor, ktérego produktem
wyj$ciowym bedzie np. predykcja, czyli przewidywanie tego, co w nastepnej kolej-
nosci moze nam sie do tego stopnia spodoba¢, ze zdecydujemy sie nadal uzywaé
aplikacji badz serwisu'®. To z kolei spowoduje, Ze niezwykle skutecznie nasza uwa-
ga zostanie przytrzymana a korzystanie z produktu stanie sie nawykowe. Dowodzi
to efektywno$ci opracowanego w Laboratorium Technik Perswazji na Uniwersyte-
cie Stanforda modelu behawioralnego stosowanego w marketingu, projektowaniu
aplikacji i ustug cyfrowych. Cel - gwarancja wywotania $cisle okres$lonych reakcji
i utrwalanie konkretnych zachowan'’.

Glebokie uczenie jest poddziedzing uczenia maszynowego uzywajaca do obli-
czen sztucznych sieci neuronowych. To ML na ,sterydach”, dzieki ktéremu systemy

14 Korzystajac z metafory przepisu kulinarnego mozemy owe dziatania poréwna¢ do
gotowania idealnej potrawy. Posiadajac sktadniki ML wykonuje okreslone czynno$ci, aby
efektem konicowym byta np. lasagna. Powtarza kroki zgodnie z podanym przepisem (model
nadzorowany) do momentu, az danie bedzie miato jak najlepszy smak zgodny z gustem osoby
spozywajacej (optymalizacja). Model nienadzorowany nie posiada przepisu, zatem maszyna
metoda prdb i btedéw poréwnuje oczekiwania i gust konsumenta odszukujac wzory i podo-
bienstwa, taczac sktadniki a nastepnie samodzielnie tworzac zoptymalizowane danie.

15 Z uwagi na to, ze celem tego tekstu nie jest doktadna analiza i opis pojecia jakim
jest sztuczna inteligencja, lecz zbadanie jej wptywu na kulture wizualng, skupie sie przede
wszystkim na tych modelach, ktére wywieraja szczegélny wptyw na wzajemng zalezno$¢,
majac rownoczes$nie Swiadomos¢ istnienia wielu innych metod i podkategorii, np. uczenie
transferowe, uczenie przez wzmocnienie i in.

16 K. Haoarchive, What is machine learning?, ,MIT Technology Review”, 17.11.2018,
[on-line] https://www.technologyreview.com/2018/11/17/103781/what-is-machine-
learning-we-drew-you-another-flowchart - 26.06.2024.

17 Zob. np. B.]J. Fogg, Persuasive technology. Using computers to change what we think
and do, San Francisco 2012; N. Eyal, R. Hoover, Skuszeni. Jak tworzy¢ produkty, ktdre ksztattujq
nawyki konsumenckie, ttum. A. Kucharczyk-Barycza, Gliwice 2024.
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posiadaja ,zdolnos$¢ do znajdywania i wzmacniania nawet najmniejszych wzor-
cow”*8. Takim rodzajem jest generatywna sztuczna inteligencja, w tym duze modele
jezykowe (large language models, LLM), ktdre nie wyszukuja'® ,informacji w bazach
danych ani w Internecie, zamiast tego generujg nowe sekwencje stéw na podstawie
przewidywania kolejnych wyrazéw w zdaniu”?. Wewnatrz takiego modelu znajduje
sie ogrom stéw, ktore zostaty opracowane wedtug statystycznego prawdopodobien-
stwa wystepowania ich koto siebie. Tym samym poprzez takg forme generowania
treSci nastgpita widoczna zmiana polegajgca na ,odrzuceniu kontekstu na rzecz
danych, znaczenia - na rzecz rozpoznawania statystycznych regularnosci’?, gdzie
»duze modele jezykowe to matematyczne automaty do gier. Przekrec¢ raczke a pojawi
sie stowo”?2. W sytuacji generowania obrazéw proces przebiega w ten sam sposdb -
dane wyj$ciowe sg generowane na podstawie wyuczonego metodami statystyczny-
mi prawdopodobiefistwa w oparciu o posiadane dane znajdujace sie w modelu.

W kontekscie kultury wizualnej na szczegdlng uwage zastuguje uczenie gte-
bokie wykorzystujace generatywne sieci przeciwstawne (GAN) czy transformery
umozliwiajgce tworzenie obrazéw na podstawie tekstowych opiséw (text-to-image).
Oba stanowig fundament wielu nowoczesnych systeméw generatywnych, w tym
GPT od OpenAl, DALL-E, Midjourney, Firefly 3 czy Stable Diffusion.

Chcac wyttumaczy¢ zasade dziatania architektury GAN przywotam projekt
opracowany przez jednego z inzynieréw Ubera - Philipa Wanga. W 2018 r. Nivi-
dia opracowata i udostepnita kod funkcjonujacy pod nazwa StyleGAN. Ten nowy
model sztucznych sieci neuronowych oparty na Generative Adversarial Network,
polega na wspotpracy ze soba dwéch sieci, ktére sg przeciwstawne wobec siebie.
Wang zastosowat je do utworzenia szczeg6lnego generatora twarzy, gdzie jedna
sie¢ produkuje obrazy, a druga sprawdza, czy sa one wyprodukowane przez SI,
czy przedstawiajg wizerunek prawdziwego cztowieka, ktérego portret znajdu-
je sie w olbrzymiej bazie danych nakarmionej zdjeciami pobranymi z sieci. Ten
trening konczy sie w momencie, gdy pierwsza sie¢ zaczyna regularnie oszukiwac
druga. Co oznacza, ze zaden z wygenerowanych obrazéw nie funkcjonuje w ba-
zie, jest w pelni stworzony przez sieci neuronowe. Wang opublikowat swéj mo-
del jako strone internetowq zatytutowanga ,Radom Face Generator - This Person
Does Not Exist”?3. Dzieki niej mozemy zobaczy¢ twarze ludzi bedace wytacznie

18 K. Haoarchive, dz. cyt.

19 O tym, jak bardzo trudno jest napisac tekst o sztucznej inteligencji, ktéry bytby aktu-
alny, $wiadczy chociazby to, Ze pod koniec pazdziernika 2024 r. OpenAl wypuscito swo6j nowy
produkt SearchGPT, co powoduje, Ze informacja przekazana przeze mnie na poczatku paz-
dziernika tego samego roku, gdy ukonczytam pisanie tego artykutu, stata sie niepetna. Zob.
np. M. Heikkild, M. Honan, OpenAl brings a new web search tool to ChatGPT, ,MIT Technology
Review”, 31.10.2024, [on-line] https://www.technologyreview.com/2024/10/31/1106472/
chatgpt-now-lets-you-search-the-internet - 5.11.2024.

20 W.D. Heaven, Why does Al hallucinate?, ,MIT Technology Review”, 18.06.2024, [on-
line] https://www.technologyreview.com/2024/06/18/1093440/what-causes-ai-halluci-
nate-chatbots - 24.08.2024.

21 K. Crawford, Atlas, dz. cyt., s. 107.

22 W.D. Heaven, Why does Al hallucinate?, dz. cyt.

23 [on-line] https://this-person-does-not-exist.com - 22.11.2024.
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ztozona figura matematyczna. W ramach tego systemu udostepniona jest rowniez
mozliwo$¢ modyfikacji poprzez zmienianie nawet niewielkich warto$ci ustawien,
co wptywa na zmiane wygladu. Kazdy taki parametr dostarcza nam pewnosci, ze
nigdzie na §wiecie nie ma portretu zadnej z tych oséb.

Maszynowa studnia bez dna

Wazne do pelnego zrozumienia mechanizméw dziatania systeméw sztucznej inte-
ligencji jest przyjrzenie sie temu co znajduje sie wewnatrz owego modelu generu-
jacego koncowy wynik obliczen. A zatem na jakim zbiorze tekstéw oraz obrazéw
byto trenowane uczenie maszynowe. W koncu ,widzenie komputerowe to widzenie
przez pryzmat danych treningowych”?*, jak ttumaczy Adam Harvey, artysta i badacz
algorytmoéw rozpoznawania twarzy, podkres$lajac, ze logika nowej technologii opiera
sie nie na lepszych algorytmach, lecz na wiekszej ilo$ci danych®. W dodatku danych
warto$ciowych. Aby algorytmy zaczety ,widzie¢” nasz swiat nalezy je wytrenowac
na obrazach wraz z przypisanymi do nich etykietami, uporzagdkowanymi wedtug ka-
tegorii i klas. Ich funkcja jest nazwanie tego, co jest przedmiotem cyfrowego przed-
stawienia. Jesli chcemy, by sztuczna inteligencja odréznita na przyktad drzewo od
lampy ulicznej, nalezy dostarczy¢ jej tysigce wizerunkéw przedstawiajacych w roz-
nych kontekstach i figuracjach skategoryzowane i oznakowane fotografie obiektow.
Takie zbiory danych wizualnych wraz z etykietami sg gromadzone w modelach na-
zywanych prawda fundamentalna. To one zawierajg cata wiedze, ktéra przekazuja
w dalszej kolejnosci trenowanej na nich sztucznej inteligencji. Je$li w danych trenin-
gowych zabraknie na przyktad jakiego$ gatunku drzewa, dla sztucznej inteligencji
ono nie istnieje, nie wygeneruje zadnego wyniku, ktéry uwzglednitby go w swoich
danych wyj$ciowych. Zakres informacji znajdujacych sie w zbiorach jest kluczowy
do generowania wynikéw konicowych w postaci obrazu, tekstu badz wideo. Decyduje
o0 jakosci i wartosci wyprodukowanych tresci?®. Taki model fundamentalny powinien
by¢ od pieciu do dziesieciu razy wiekszy od trenowanej na niej sztucznej inteligencji,
dlatego do szkolenia systemdw rozpoznawania twarzy czy emocji uzywa sie od kilku
do kilkunastu milion6w fotografii, aby efekt konicowy byt jak najbardziej precyzyjny.

W przypadku procedur identyfikacji cztowieka potrzebne sg cyfrowe repre-
zentacje twarzy ,w réznorodnych pozach, wieku, ptci, odcieniu skéry, mimice i ja-
kosci obrazu, przy czym wieksza liczba obrazéw zazwyczaj prowadzi do wyzszej
wydajnos$ci”?. Skad firmy pozyskuja materiaty do trenowania sztucznej inteligen-
cji? Wthasciwie skad sie da, bowiem obszar danych dostepnych w Internecie jest
powierzchownie i pozornie uregulowany. Mustafa Sulejman, szef dziatu Al w Mi-
crosoft bedacego wtascicielem OpenAl - mimo licznych pozwéw w sprawie kra-
dziezy chronionych prawem autorskim materiatéw - uwaza, ze ,w momencie, gdy

24 A. Harvey, On computer vision, UMBAU, 1/2021, [on-line] https://umbau.hfg-karl-
sruhe.de/posts/on-computer-vision - 26.06.2024.

25 Tamze.

26 C. Buschek, ]J. Thorp, Models all the way down, [on-line] https://knowingmachines.
org/models-all-the-way#section4 - 5.07.2024.

27 A. Harvey, Today’s selfie is tomorrow’s biometric profile, [w:] House of Mirrors. Artifi-
cial Intelligence As Phantasm, 2022.
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cokolwiek opublikujesz w otwartej sieci, staje sie to freeware, ktére kazdy moze
swobodnie kopiowac i uzywac”?®. Takie powszechne podejscie technologéw do
praw wtasno$ci thumaczy pochodzenie danych wizualnych pobieranych z miliarda
stron internetowych, m.in. z wyszukiwarki Google, Flickra (IBM posiada prawie sto
milion6éw zdje¢ znajdujacych sie bazie YFCC100M), Youtube’a (z filméw zamiesz-
czanych na tej platformie bezprawnie korzystaja takie firmy jak Runway, OpenAl,
Anthropic, Apple, Nvidia, Salesforce??), Facebooka, Venmo, miliony selfie pochodza
z Instagrama (skad model UCF Selfie zostal zasilony ponad czterdziestoma sze-
$cioma tysigcami selfie), fotografie celebrytéw z IMDB.com, a takze z Pinteresta
(skad LAION-5B pobrat sto pietnascie milion6w fotografii wraz z podpisami, ktére
uzupetnity jego kolekcje pieciu miliardéow zaetykietowanych obrazéw), Shopify,
SlidePlayer (serwis z prezentacjami w PowerPoincie) i wielu innych. Dla poréw-
nania skali wezmy duze modele jezykowe, jak na przyktad uruchomiony w mar-
cu 2024 r. open source’owy DBRX, ktdéry zostat przeszkolony na o$miu bilionach
stow?’, co pokazuje z jaka objeto$ciag danych mamy do czynienia. W sytuacji mode-
li opartych na obrazach wizualnych ilosci dostepnych materiatéw ¢wiczeniowych
jest stanowczo mniejsza, co z jednej strony powoduje gorszg jako$¢ uzyskiwanych
wynikéw, ale takze prowokuje korporacje cyfrowe do tamania przepiséw poprzez
ignorowanie praw wtasnosci do tych wizerunkoéw, ktére udato im sie pobra¢. Dane
biometryczne kazdego uzytkownika Internetu moga by¢ bez jego wiedzy i $wiado-
mosci dowolnie uzywane do trenowania modeli generatywnej sztucznej inteligen-
cji i systeméw widzenia komputerowego. Pozyskiwane dane podnosza wydajnos¢
algorytmoéw, optymalizujg efekty wyjsciowe i réwnocze$nie doskonalg sposoby
instytucjonalnego nadzoru poprzez wiekszy bank danych, w tym wizerunkéw
twarzy.

Jednym z podmiotéw odpowiedzialnych za nadzér wizyjny, ktoéry posiada
w swoich zbiorach zdobyte w sposo6b nielegalny dane, jest larpa Janus Benchmar-
k-C (IJB-C), system amerykanskiej agencji rzagdowej przetrzymujacy tacznie ponad

28 S.Hollister, Microsoft’s Al boss thinks it’s perfectly okay to steal content ifit’s on the open
web, ,The Verge”, 28.06.2024, [on-line] https://www.theverge.com/2024/6/28/24188391/
microsoft-ai-suleyman-social-contract-freeware - 22.11.2024.

29 E. Roth, Runway’s Al video generator trained on thousands of scraped YouTube vid-
eos, ,The Verge”, 25.07.2024, [on-line] https://www.theverge.com/2024/7/25/24206120/
runway-ai-video-generator-scraped-youtube-videos-report - 20.08.2024. Do treningu wy-
korzystano sto tysiecy siedemset filméw z czterdziestu o$miu tysiecy kanatéw. Zob. np.
M. Sato, Apple, Anthropic, and other companies used YouTube videos to train Al, ,The Verge”,
16.07.2024, [on-line] https://www.theverge.com/2024/7/16/24199636/apple-anthrop-
ic-nvidia-salesforce-youtube-videos-training-data-copyright - 20.08.2024. ,404 Media”, kt6-
re przeprowadzito §ledztwo w sprawie Runway, udostepnito arkusz danych szkoleniowych,
gdzie mozna sprawdzi¢ uzywane w treningu materiaty filmowe: [on-line] https://docs.
google.com/spreadsheets/d/1e05cwguMHeu63F0vsKRXs_dLlcuy_P4F/edit?ref=404me-
dia.co&gid=532885050#gid=532885050 - 20.08.2024. S. Cole, Al Video Generator Runway
trained on thousands of YouTube videos without permission, ,404 Media”, 25.07.2024, [on-line]
https://www.404media.co/runway-ai-image-generator-training-data-youtube - 23.08.2024.

30 Mosaic Al Research, Introducing DBRX: A new state-of-the-art open LLM, ,Databricks”,
27.06.2024, [on-line] https://www.databricks.com/blog/introducing-dbrx-new-state-art-
open-llm - 30.06.2024.
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dwadziescia tysiecy portretéw, zdjec¢ i filmow przedstawiajacych ponad trzy i p6t
tysigca oséb, srednio szes¢ fotografii i trzy filmy na osobe. Okoto jedenascie tysiecy
wideo zostato pobranych z platformy YouTube, mimo Ze Google kilkakrotnie infor-
mowato, iZ jest to wyrazne naruszenie ich Warunkéw Uzytkowania®!. Autorzy bazy
skorzystali z materialéw udostepnianych przez uzytkownikéw platformy, ktérzy
,przesylaja dobrze oznakowane filmy z takich wydarzen jak Swiatowe Forum Eko-
nomiczne czy Miedzynarodowa Federacja Sportu Uniwersyteckiego”? Materialy
nie tylko posiadaja dobrze opisane miejsca i przyporzadkowane imiona i nazwi-
ska wystepujacych osob, ale takze sg precyzyjnie filmowane, przy uzyciu statycz-
nej kamery, z dobrze o$wietlonym prelegentem, ustawionym czesto centralnie do
kamery. Najcze$ciej na filmach znajduja sie politycy, naukowcy, dziennikarze, teo-
retycy, artysci, aktywisci w trakcie prowadzenia wyktadéw, prezentacji, biorgcych
udziat w konferencji. Znajduja sie na nich widoczne pod réznymi katami i w réznym
o$wietleniu twarze m.in. takich oséb jak Ai Weiwei, Slavoj Zizek, Paola Antonelli czy
Tracey Emin33.

Nastepnag firma posiadajacg olbrzymia baze danych i efektywny algorytm roz-
poznawania twarzy jest Clearview Al. Pierwotnie miata w planie udostepnia¢ swdj
system prywatnym firmom bedgacym zainteresowanymi na przyktad identyfikacja
gosci w ekskluzywnych salonach badz hotelach, gdzie chciano ich wita¢ po imieniu,
a dzieki automatycznemu wgladowi w ich konta na platformach spotecznosciowych,
mogliby traktowac¢ ich adekwatnie do statusu spotecznego?*. Ostatecznie w wyniku
wyroku sadowego z 2022 r.,, w ktérym zakazano jej udostepniania dostepu do niej
osobom i firmom prywatnym®, firma wspélpracuje obecnie wytacznie z organami
$cigania Stanéw Zjednoczonych (np. Departamentem Bezpieczenstwa Krajowego
i FBI) na zasadzie miesiecznej subskrypcji. W swojej bazie danych posiada pobra-
ne z Internetu trzy miliardy zdje¢ z mediéw spoteczno$ciowych i Internetu, ktére
pozwalaja na identyfikacje oséb podejrzanych o réznego rodzaju przestepstwa czy
nadzér nad resztg, ktéra mogtaby ewentualnie stwarzaé zagrozenie. Metoda dzia-
fania algorytmu jest wedtug jej autoré6w skuteczna w siedemdziesieciu pieciu pro-
centach. Wystarczy zatadowa¢ fotograficzny portret poszukiwanego do systemu,
aby ukazat sie szereg wynikéw ze zdjeciami oraz linkami odsytajgcymi do stron, na
ktérych znajduje sie wzmianka o danej osobie. Jak podkresla Kashmir Hill, dzien-
nikarka $ledcza ,The New York Times”, ktéra poswiecita wiele miesiecy na zbada-
nie sposob6w dziatania Clearview Al, warto mie¢ na uwadze to, ze aby taka kon-
trola i rozpoznanie dziatato bez zarzutu, nie wystarcza wytacznie dane o osobach

31 Updates to YouTube’s Terms of Service, [on-line] https://support.google.com/you-
tube/thread/837337197%hl=en - 22.11.2024.

32 A. Harvey, . LaPlace, Exposing.ai, IARPA Janus Benchmark C, 2021, [on-line] https://
exposing.ai/ijb_c/#[*Whitelam2017IARPA]B] - 30.06.2024.

33 M. Murgia, Who's using your face? The ugly truth about facial recognition, ,Financial
Times” 18.09.2019, [on-line] https://www.ft.com/content/cf19b956-60a2-11e9-b285-3acd-
5d43599e - 24.07.2024.

34 K. Hill, Your face belongs to us. A secretive startup’s quest to end privacy as we know it,
New York 2023, s. 148.

35 Clearview Al settles ACLU Illinois lawsuit confirming continuity of business supporting
public safety, [on-line] https://www.clearview.ai/press-room/clearview-ai-settles-aclu-illi-
nois-lawsuit-confirming-continuity-of-business-supporting-public-safety - 15.08.2024.


https://support.google.com/youtube/thread/83733719?hl=en
https://support.google.com/youtube/thread/83733719?hl=en
https://exposing.ai/ijb_c/#[^Whitelam2017IARPAJB]
https://exposing.ai/ijb_c/#[^Whitelam2017IARPAJB]
https://www.ft.com/content/cf19b956-60a2-11e9-b285-3acd5d43599e
https://www.ft.com/content/cf19b956-60a2-11e9-b285-3acd5d43599e
https://www.clearview.ai/press-room/clearview-ai-settles-aclu-illinois-lawsuit-confirming-continuity-of-business-supporting-public-safety
https://www.clearview.ai/press-room/clearview-ai-settles-aclu-illinois-lawsuit-confirming-continuity-of-business-supporting-public-safety

Maszynowe projektowanie statystycznych renderingéw... [541]

podejrzewanych o przestepstwa. Zeby poradzita sobie z precyzyjnym ,rozpozna-
niem wzorcow w ludzkim zachowaniu, musi mie¢ tych danych duzo, duzo wiece;j.
Najlepiej o wszystkich”3¢. Clearview Al posiada jeden z najlepszych systeméw roz-
poznawania twarzy, ktéry dziata w warunkach stabego o$wietlenia. Potrafi zidenty-
fikowa¢ osobe nawet wtedy, gdy nosi kapelusz, zatozyta okulary i zapuscita zarost.
Moze zidentyfikowac kogo$ w ttumie lub gdy znajduje sie wytacznie na drugim, badz
jeszcze dalszym planie zdjecia, badz gdy jest odwrdcona w przeciwng strone. System
potrafi réwniez rozrdzniac od siebie blizniakéw?*’.

Kontrowersje dotyczace jej dziatalnosci sg dosy¢ czesto powodem wytaczania
przeciwko niej pozwdéw sagdowych. W czerwcu 2024 r. firma podpisata w sadzie
w Chicago ugode w zwigzku ze skargg milion6w Amerykanéw, ktérych portrety zna-
lazty sie w bazie danych®. Na podstawie tego dokumentu i z powodu olbrzymich
kosztow odszkodowania firma zaproponowata pokrzywdzonym udziaty w postaci
procentu wartosci, jaka Clearview mogtby osiagnaé w przysztosci. Natomiast jak po-
daje ,Forbes”, we wrze$niu 2024 r. firma zostata skazana przez holenderski organ
ochrony danych osobowych karg w wysokos$ci ponad trzydziestu milioné6w euro za
,2automatyczne pozyskanie miliardéw zdjeé oséb z Internetu, ktére nastepnie prze-
ksztatcata w unikalny kod biometryczny dla kazdej twarzy”*°. Organ podkresla, ze
baza danych jest nielegalna i nigdy nie powinna powstac.

Firm oferujacych modele treningowe uczenia maszynowego dla systeméw
rozpoznawania twarzy jest wiele. Jedna z nich byt Microsoft, ktéry w 2016 r. uru-
chomit MS-Celeb-1M. Zgromadzit w nim prawie dziesie¢ milionéw fotografii po-
nad stu tysigca os6b. Wsréod nich byli przede wszystkim amerykanscy i europejscy
aktorzy. Tymczasem znaleZli sie tam takze dziennikarze, artys$ci, muzycy, aktywisci
i badacze, w tym Trevor Paglen, Laura Poitras, Shoshana Zuboff czy Hito Steyerl*.
MS-Celeb byt uzywany na calym $wiecie przez organizacje komercyjne, wojskowe
i akademickie, w tym przez korporacje SenseTime, ,firme zajmujaca sie sztuczna
inteligencja, ktora [...] dostarczata chinskim wtadzom oprogramowanie do nadzo-
ru wykorzystywane do monitorowania i §ledzenia Ujguréw”*!. Eksperci technolo-
giczni stwierdzili, ze Microsoft mégtby naruszy¢ Ogélne Rozporzadzenie o Ochro-
nie Danych Osobowych (RODO) UE, gdyby po wejsciu w zycie przepiséw z 2019 r.
kontynuowat dystrybucje swojego produktu. Dlatego ustuga zostata wstrzymana,

36 A.lIwanska, Czy europostowie i europostanki zagtosujq przeciwko biometrycznej inwi-
gilacji?, Fundacja Panoptykon, 12.06.2023, [on-line] https://panoptykon.org/glosowanie-a-
i-act-biometria - 3.07.2024.

37 Por. K. Hill, Your face, dz. cyt., s. 148.

38 K. Hill, Clearview Al used your face. Now you may get a stake in the company, ,,The
New York Times”, 13.06.2024, [on-line] https://www.nytimes.com/2024/06/13/business/
clearview-ai-facial-recognition-settlement.html - 30.06.2024.

39 R. Hart, Clearview Al - controversial facial recognition firm - fined $33 million for
illegal database’, ,Forbes” 3.09.2024, [on-line] https://www.forbes.com/sites/rober-
thart/2024/09/03/clearview-ai-controversial-facial-recognition-firm-fined-33-mil-
lion-for-illegal-database - 10.09.2024.

40 A. Harvey, ]. LaPlace, Exposing.ai. MS-Celeb, 2021, [on-line] https://exposing.ai/ms-
celeb - 24.07.2024.

41 H. Steyerl, Mean images, ,New Left Review”, iss. 140/141, Mar/June 2023.
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a cata baza usunieta jeszcze w tym samym roku*z Co prawda Microsoft nie udziela
juz do niego dostepu, jednak nadal mozna go znaleZ¢ krazacego w kilku miejscach
w Internecie, w tym na GitHubie*3.

Jeszcze inna grupa badawcza, tym razem z Yahoo Labs udostepnita w 2014 r. ze-
staw danych Yahoo Flickr Creative Commons 100 Million Dataset tzw. YFCC100M, ol-
brzymia, publicznie dostepng kolekcje multimedialng przeznaczong do uczenia ma-
szynowego. Zawiera ona prawie sto milion6w zdje¢ i osiemset tysiecy filméw wraz
z metadanymi tworzonymi przez uzytkownikéw serwisu Flickr**. PimEyes*’, stwo-
rzony w Polsce przez dwoch absolwentéw Uniwersytetu Wroctawskiego*® oferuje
ustugi rozpoznawania twarzy na podobnej zasadzie jak Clearview Al z tg r6znicg, ze
ma o wiele mniejsza baze danych (okoto jednego miliarda fotografii pochodzacych
ze stu pie¢dziesieciu milionéw stron internetowych*’) oraz jest publicznie dostepna.
Kazdy moze z niej skorzystac i sprawdzi¢, na jakich stronach znajduja sie portrety
wybranej osoby oraz dowiedziec sie kim ona jest, gdzie mieszka, jaki jest jej status*.
Dziata podobnie jak wyszukiwarka Google - algorytmy odnajdujg wszystkie strony,
na ktdérych znajduje sie osoba, ktérej referencyjny portret zatadowali$my do serwi-
su. Na koniec tej listy warto jeszcze wspomnie¢ o udostepnionym w pierwszej po-
towie 2023 r. zbiorze CommonPool posiadajagcym ponad dwanascie miliardéw zdje¢
wraz z opisami®. Jest to na chwile obecng najwiekszy zbiér materiatéw wizualnych
uzywanych do trenowania widzenia komputerowego i rozpoznawania twarzy.

Wymienione systemy rozpoznawania twarzy oraz bazy danych treningowych
to tylko wycinek pokazujacy niektére z najwiekszych modeli fundamentalnych
wykorzystywanych do szkolenia sztucznej inteligencji oraz systemoéw widzenia

42 M. Murgiam, Microsoft quietly deletes largest public face recognition data set, ,Finan-
cial Times”, 6.06.2019, [on-line] https://www.ft.com/content/7d3e0d6a-87a0-11e9-a028-
86ceaB8523dc2 - 1.07.2024.

43 ]. Pearson, Microsoft deleted a massive facial recognition database, but it’s not dead,
,Vice”, 6.06.2019, [on-line] https://www.vice.com/en/article/microsoft-deleted-a-facial-rec-
ognition-database-but-its-not-dead - 1.07.2024.

44 A. Harvey, ]. LaPlace, Exposing.ai. MegaFace, 2021, [on-line] https://exposing.ai/
megaface - 24.07.2024.

45 [on-line] https://en.wikipedia.org/wiki/PimEyes - 30.06.2024.

46 0d 2020 r. firma przeszta w rece Face Recognition Solutions Ltd., firmy ,zarejestro-
wanej w jednym pokoju na Seszelach, wyspiarskim kraju na Oceanie Indyjskim, ktéry stat
sie popularnym rajem offshore dla firm chcacych ukryé swoj majatek i szczegéty korpora-
cyjne”. D. Harwell, This facial recognition website can turn anyone into a cop - or a stalker,
,The Washington Post”, 14.05.2021, [on-line] https://www.washingtonpost.com/technolo-
gy/2021/05/14/pimeyes-facial-recognition-search-secrecy - 30.06.2024.

47 D.Harwell, dz. cyt.

48 K. Hill, A face search engine anyone can use is alarmingly accurate, ,The New York
Times”, 26.05.2022, [on-line] https://www.nytimes.com/2022/05/26/technology/pimey-
es-facial-recognition-search.html - 30.06.2024.

49 K. Crawford, 9 ways to see a dataset: What'’s at stake in examining datasets?, , Knowing
Machines”, [on-line] https://knowingmachines.org/publications/9-ways-to-see/essays/9-
ways-to-see-a-dataset - 5.07.2024; Gabriel Ilharco, Announcing Datacomp: In Search Of The
Next Generation Of Multimodal Datasets, 27.04.2023, [on-line] https://laion.ai/blog/data-
comp - 5.07.2024.
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komputerowego, ale jest ich oczywiscie o wiele wiecej®. Firmy technologiczne two-
rzace produkty dla instytucji panstwowych i prywatnych firm sprawnie rozwijaja
metody ekstrakcji danych umiejetnie obchodzac regulacje prawne. Ograniczajac
nasza prywatnos$¢ otrzymuja darmowe materiaty w postaci udostepnianych przez
nas na szerokg skale wizerunki twarzy®'. Nasze selfie mogg zosta¢ uzyte do ,treno-
wania i testowania algorytméw stuzacych réznym celom zwigzanym z biometrig -
rozpoznawaniu twarzy przy kontroli paszportowej, nadzorowi nad ttumem, auto-
matycznemu prowadzeniu pojazd6w, robotyce, a nawet analizie emocji na potrzeby
reklamy”*2, Sa takze wykorzystywane do zbierania danych na temat oséb, ktére nie
s3 tego Swiadome, na przyktad przez stalkeréw, ktérzy z tatwoscia sa w stanie wy-
$ledzi¢ swojq ofiare.

Maszynowa wizja Swiata

Wtasciwie jesteSmy na poczatku rewolucji generatywnej, a juz osiggneliSmy ,punkt,
w ktérym cate terytorium Internetu przemienito sie w mape sztucznej inteligen-
cji,”%. Dlatego tak wazne jest uSwiadomienie sobie, ze ,zakres, w jakim algorytmy
widzenia komputerowego interpretujg $wiat, jest ograniczony, sterowany i progra-
mowany przez zbiory treningowe”5*. Zbadanie tego, co sie w nich znajduje jest po-
mocne w zrozumieniu sposob6éw kreowania szczegélnej, maszynowej wizji naszej
rzeczywisto$ci oraz tego, w jaki sposéb udostepnianie przez nas selfie zataczajac
koto wracaja do nas w zupelnie innej formie majagc odmienne zastosowanie.
Widzenie komputerowe w systemie nadzorowanym wymaga szkolenia na
modelu posiadajgcym zestawy obrazéw w potaczeniu z opisem. Tego typu baza
treningowa jest ImageNet®. Autorka projektu jest profesor Fei-Fei Li z Artificial
Intelligence Laboratory na Uniwersytecie Stanforda. Model zostal pomys$lany jako
widzenie komputerowe moggce by¢ poréwnywalne do sposobdéw ludzkiej percep-
cji®e. Celem zatozycielki byto stworzenie takiego produktu posiadajgcego uporzad-
kowane wedtug kategorii i opiséw obrazy, dzieki ktéremu bedzie mozna trenowac
uczenie maszynowe do rozpoznawania kazdego obiektu. Do 2020 r. zbiér ImageNet
posiadat ponad czternascie milionéw fotografii podzielonych na okoto dwadziescia
tysiecy kategorii. Badanie Alexandry Sashy Luccioni oraz Kate Crawford wykazato,

50 Bardziej szczeg6towa lista wraz z ich analiza krytyczng znajduje sie na stronie:
https://exposing.ai/datasets/ i jest czeScig projektu Adama Harveya Exposing.ai.

51 C. Metz, K. Hill, Here’s a way to learn if facial recognition systems used your photos,
»,The New York Times”, 31.01.2021, [on-line] https://www.nytimes.com/2021/01/31/tech-
nology/facial-recognition-photo-tool.html - 5.07.2024.

52 M. Murgia, Who's using your face?, dz. cyt.

53 K. Crawford, 9 ways, dz. cyt.

54 A. Harvey, On computer vision, dz. cyt.

55 [on-line] https://www.image-net.org - 22.11.2024.

56 FE.-FE Li, How we're teaching computers to understand pictures, TED2015, March 2015,
[on-line]  https://www.ted.com/talks/fei_fei_li_how_we_re_teaching computers_to_under-
stand_pictures?subtitle=en - 5.07.2024; F.-F. Li, K. Yang, K. Qinami, O. Russakovsky, ]. Deng,
Towards fairer datasets: Filtering and balancing the distribution of the people subtree in the
ImageNet hierarchy, [w:] Conference on Fairness, Accountability, and Transparency (FAT* '20),
January 27-30, 2020, Barcelona, https://doi.org/10.1145/3351095.33757009.
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ze znajduje sie w nim ,562 626 twarzy na 1 431 093 obrazach, czasami z wieloma
twarzami na jednym obrazie”®’.

Kazda fotografia, gdy znajdzie sie w takiej bazie, zostaje przypisywana do
konkretnej klasy przedmiotéw. Nadaje sie jej stosowna etykiete w postaci rze-
czownika zaczerpnietego z listy funkcjonujgcej w ramach bazy WordNet. Z powo-
du ogromu materiatéw wizualnych, ktére nalezato w ten sposéb opisaé, Uniwersy-
tet zatrudnit pracownikéw tymczasowych za posrednictwem Amazon Mechanical
Turk. Co roku werbowano od dwudziestu do trzydziestu tysiecy tzw. turkeréw,
ktérzy nadawali kategorie okoto pieciu zdjeciom na minute otrzymujac niewielka
zaptate za kazda z nich®®. Lacznie prace posegregowania i opisania bazy danych
wykonato prawie piec¢dziesiat tysiecy ludzi ze stu sze$c¢dziesieciu siedmiu kra-
jow>?. W efekcie udostepniane na platformach internetowych selfie oraz fotografie
przedstawiajace ludzi w r6znych prywatnych i publicznych sytuacjach w momen-
cie, gdy znalazty sie w bazie ImageNet, zostaty uzyte do ,wyczerpujacego zilustro-
wania wszystkich kategorii za pomocg obrazéw”¢’.

Te obszerng baze danych zanalizowata Kate Crawford we wspotpracy z Trevo-
rem Paglenem w projekcie badawczo-artystycznym Excavating Al w 2019 r. Do-
tarli oni do listy etykiet, ktére nadawano wizerunkom cztowieka. W efekcie ich
badanie ukazato niezwykty obraz jezykowej konstrukcji sfery wizualnej $wiata.
Kategoria ,,0soba” zawierata niecate trzy tysigce synset, wsrdod ktorych byty takie
okres$lenia jak: zta osoba, dziewczyna na telefon, narkoman, gej w ukryciu, ska-
zaniec, szaleniec, nieudacznik, frustrat, dran, hipokryta, kleptomanka, przegrany,
melancholik, primadonna, schizofrenik, epileptyk, stara panna, ulicznica, alkoho-
lik, dziwka, bekart, samiec alfa, palant, osoba rozwiazta, tchérz, dtuznik, znajomy,
daltonista, tamaga, patatach, profesor, przyjaciel, obcy, kochanka, neuronaukowiec
kognitywny®!. W bazie treningowej pojawialy sie sceny nagosci oraz przemocy,
kategorie ,prezydent” oraz ,byly prezydent” reprezentowaty wytacznie przywéd-
cow Standw Zjednoczonych, najczesciej George’a W. Busha, ,raper” to tylko zdjecia
czarnoskérych mezczyzn, a fotografie z etykieta ,modelka” przedstawiaty ,prawie
wylacznie stereotypowe obrazy uprzedmiotowionych kobiet, z ktérych wiele ma
charakter pornograficzny”¢% ,Przedstawiciel prawny” to mezczyzna w garniturze,
a kategorie ,por6d” reprezentowaty drastyczne obrazy noworodkéw pokrytych
krwig oraz fragmenty kobiecego ciata®.

Crawford i Paglen demonstruja jak wiele z obrazéw wykorzystywanych do tre-
nowania jest obrazliwych, przemocowych i seksistowskich oraz - z powodu duze-
go stopnia ich abstrakcyjnos$ci - niemozliwych do zwizualizowania. Ta staranno$¢

57 A.S. Luccioni, K. Crawford, The nine lives of ImageNet: A sociotechnical retrospective
of a foundation dataset and the limits of automated essentialism, ,Journal of Data-centric Ma-
chine Learning Research”, 29.02.2024, s. 5, [on-line] https://openreview.net/forum?id=jh-
0ck1bPGF - 30.06.2024.

58 K. Crawford, T. Paglen, Excavating Al: The politics of training sets for machine learn-
ing, September 19, 2019, [on-line] https://excavating.ai - 20.07.2024.

59 E-F.Li, dz. cyt.

60 K. Crawford, T. Paglen, dz. cyt.

61 Tamze; A.S. Luccioni, K. Crawford, dz. cyt.

62 Tamze, s. 9-10.

63 Tamze,s. 9.
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w znalezieniu kazdego wizualnego odpowiednika wszystkich synsety znajdujacych
sie w leksykalnej bazie danych jezyka angielskiego WordNet ukazuje jak bardzo
uczenie maszynowe wymaga jasnych wskazéwek i uporzadkowania kategorii bez
wzgledu na wszystko, kosztem banalizacji i trywializowania. Doprowadza to do
szczegdblnej algorytmicznej esencjonalizacji cztowieka nie majgcej nic wspdlnego
z tym, kto wtasciwie jest uchwycony na fotografii, w jakiej sytuacji zrobiono zdjecie,
jaka jest historia tej osoby, skad sie wywodzi, jakie ma do§wiadczenia. Sprowadzono
nas do statystycznych reprezentantéw kulturowych poje¢ nie majacych z nami nic
wspolnego. Sztuczna inteligencja przy uzyciu ludzkich agentéw nadajacych etykie-
ty dostata spory pakiet konkretéw demonstrujacych to, ,jak wyglada »przegrany,
»dziwka« i »przestepca«”®, a wyboru dokonaty nieznane nam osoby, z réznych stron
$wiata, kierujac sie swojg opinia, uprzedzeniami, intuicja i moralnoscia. Z niezwykle
ztozonej tkanki spotecznej i performatywnej tozsamosci ztozono katalog skoniczo-
nych przedmiotow, ktére tylko wydaja sie tym, na co wygladaja. Pojecia, ktére sa
wynikiem relacji i spotecznego kontekstu (np. sprzedawca detaliczny, fryzjer, eme-
ryt, zwierzchnik) zostaty z dynamicznych uktadéw sprowadzone do poziomu nie-
zmiennego i wiecznego okazu w gablocie. Kate Crawford poréwnuje to do scentrali-
zowanej produkcji tozsamosci, nadzorowanej przez techniki uczenia maszynowego,
ktore sg dostepne w danym czasie®. Jeste$ tym, na kogo wygladasz dla osoby nada-
jacej etykiety badZ tym, za kogo ma cie algorytm widzenia komputerowego, bo tak
go nauczono, takimi danymi dysponowat. Wizerunki os6b zostaty uzyte do opisania
Swiata wizualnego w systemie geometrycznej regularnosci i subiektywnej oceny,
a horyzont rzeczywisto$ci wyznaczony zostat przez to, na co moze sobie pozwolic¢
narzedzie oraz zakres stéw w stowniku®®.

ImageNet to dobry przyktad pokazujacy, ze tego typu Kklasyfikacje sprowadzaja
ludzi do roli przedmiotu®’ funkcjonujacego w ramach tej samej porzadkujacej sta-
tystycznej formuty opartej na znajdywaniu regularnosci, wzoréw i podobienstw.
Crawford i Paglen kierowali sie potrzeba zmapowania ,logiki lezacej u podstaw spo-
sobow wykorzystywania obrazéw do trenowania systeméw rozpoznawania twarzy
i tego, w jaki sposéb sztuczna inteligencja »widzi« swiat”®®. Ostatecznie udowod-
nili, Ze polityka klasyfikacji ludzi stosowana w ten sam sposéb co rozpoznawanie
przedmiotow jest rasistowska, dyskryminujgca, krzywdzaca i dehumanizujgca®.
Crawford w innym tekscie dodaje takze, Ze ,nawet najwieksze zbiory danych nie
zapewniajg unikniecia zasadniczych bledéw, ktére musza wystepowaé, gdy nie-
skonczenie ztozony $wiat jest upraszczany i dzielony na kategorie””®. Bez wzgledu
zatem na ilo$¢ informacji znajdujacych sie w modelu, kazda préba opisania $wiata
przy uzyciu matematycznych kategorii jedynie ograniczy nasze perspektywy jego

64 C. Metz, ‘Nerd,” ‘Nonsmoker,” Wrongdoer’: How might A.L label you?, ,The New York
Times”, 20.09.2019, [on-line] https://www.nytimes.com/2019/09/20/arts/design/imagen-
et-trevor-paglen-ai-facial-recognition.html - 1.07.2024.

65 K. Crawford, Atlas, dz. cyt., s. 138.

66 Tamze.

67 K. Crawford, T. Paglen, dz. cyt.

68 Tamze.

69 K. Crawford, 9 Ways, dz. cyt.

70 Tejze, Atlas, dz. cyt., s. 105.
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widzenia i rozumienia. Kultura wizualna, a szczeg6lnie fotografia spotecznosciowa
pazernie wykorzystywana w procedurach glebokiego uczenia reprezentuje pole,
na ktérym testowane sg algorytmiczne regularnosci i proby nowego zdefiniowania
rzeczywisto$ci tak intensywnie wplywajacego na to jakie sg platformy i dyskursy
ksztattujace nasza tozsamos¢.

Sztuczna sztuczna inteligencja™

Algorytmy uczenia maszynowego stajg sie tym samym narzedziami konstruujacy-
mi rase, pte¢, pochodzenie, charakter definiujac nastepstwa dla os6b tak sklasyfi-
kowanych’2 Te systemy s3a z nami codziennie, na kazdym kroku. Model ImageNet
jest najczestszym systemem wykorzystywanym w produktach i ustugach firm tech-
nologicznych oferujgcych np. mozliwo$¢ rozpoznawania twarzy. Btedne przypisa-
nie danego wizerunku do wybranej kategorii moze mie¢ kolosalne znaczenie dla
zarzadzania i nadzoru nad milionami os6b. Aktualnie technolodzy, ktorzy stworzyli
ImageNet w reakcji na zarzuty o stronniczo$¢ i dyskryminacje zaktualizowali swéj
model fundamentalny przyznajac, ze ponad potowa kategorii ,0soba” posiadata ob-
razliwe etykiety, a z pozostatej grupy wytgcznie sto pie¢dziesiat osiem nie byto obar-
czonych uprzedzeniami. Model zostat zmieniony, a wiele setek tysiecy fotografii usu-
nietych”. Nie zmienia to jednak faktu, Zze nadal w ramach tej statystycznej kultury
zostaliSmy sprowadzeni do wizualizacji jednej z wybranych odgoérnie kategorii, kto-
rg algorytmy metoda predykcji dystrybuuja dalej trenujac kolejne systemy sztucznej
inteligencji. Hito Steyerl nazywa je ,usrednionymi/podtymi obrazami” (mean ima-
ges), poniewaz s3 ,przewidywalnymi produktami populizmu danych” reprezentuja-
cymi to, co spoteczne i polityczne, tgczac moralnos$¢ ze statystyka’. Sg Srednia z cy-
frowych reprezentacji nas samych bedac przy tym podta préba dyscyplinowania nas
poprzez odgérnie i apriorycznie nadane definicje. Nie dziwi zatem, ze ,Swiat wedtug
Stable Diffusion jest zarzadzany przez biatych mezczyzn bedacych prezesami. Ko-
biety rzadko sg lekarzami, prawniczkami czy sedzinami. Mezczyzni o ciemnej skorze
popetniajg przestepstwa, podczas gdy kobiety o ciemnej skérze smaza burgery”’s.
To nie jest wytacznie wizja subiektywnej rzeczywistosci osob, ktére kuratorujg zbio-
ry, ale takze cyfrowo-statystyczna architektura uprzedzen i stereotypow.
Angazowanie ludzi do tego, aby opracowywali zbiory treningowe w ramach
darmowej badz niskoptatnej pracy nie jest rzadkoscig. Ten system stosuje wiek-
szo$¢ korporacji cyfrowych oferujacych ustugi generatywnej sztucznej inteligencji.

71 Jest to okres$lenie uzyte przez Jeffa Bezosa do opisania metod dziatania Amazon Me-
chanical Turk, ktdry positkujac sie pracg ludzi wykonujacych zadania zbyt trudne dla algoryt-
mow, symuluje dziatanie sztucznej inteligencji. Zob. np. ]. Pontin, Artificial intelligence with
help from the humans, ,The New York Times”, 25.03.2007, [on-line] https://www.nytimes.
com/2007/03/25/business/yourmoney/25Stream.html - 18.08.2024.

72 K. Crawford, Atlas, dz. cyt., s. 150.

73 A.S. Luccioni, K. Crawford, dz. cyt.

74 H. Steyerl, dz. cyt.

75 L. Nicoletti, D. Bass, Humans are biased. Generative Al is even worse, ,Bloomberg”,
9.06.2023, [on-line] https://www.bloomberg.com/graphics/2023-generative-ai-bias -
23.08.2024.
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Akordowi pracownicy z Kairu’®, Kolumbii”” czy Chin’® nie tylko stajg sie odpowie-
dzialni za to, jak korzystajacy z aplikacji i serwis6w zostang sportretowani, z jakimi
emocjami utozsamieni, ale takze, oszczedzajac nam widoku drastycznych i trauma-
tycznych scen w procesie ,czyszczenia Internetu”, biorg na siebie ryzyko doswiadcze-
nia duzej dawki stresu prowadzacego do zaburzen emocjonalnych i psychicznych”.

LAION-Aesthetics®, podzbiér majgcy za zadanie skatalogowanie obrazéw
charakteryzujacych sie wysoka jako$ciag artystyczng, jest ciekawym przyktadem
odgérnego kreowania kategorii piekna. Christo Buschek oraz Jer Thorp w ramach
projektu Knowing Machines® $ledzac procedury opracowywania tej bazy danych
treningowych zaobserwowali, Ze ten konkretny zbior jest szczeg6lny nie tylko dla-
tego, Ze to na nim szkolona byla generatywna sztuczna inteligencja Stable Diffiu-
son oraz Midjourney, ale takze z powodu wyboru os6b odpowiedzialnych za ten
cyfrowy kanon. Byli to ,uzytkownicy spotecznosci platformy Discord, [...] ktérzy
sg okreslani jako WEIRD (Western, Educated, Industrialized, Rich i Democratic)”®,
ale takze wybrani tworcy sztuki Al, przez niektérych nazywani ,ekscentryczny-
mi nerdami”. Do wytrenowania generatywnej sztucznej inteligencji zostaty uzy-
te takie dzieta, ktérych wyboru dokonaty osoby w wiekszosci pochodzace z USA,
Kanady i Europy. Ci ,gtéwnie $redniozaawansowani entuzja$ci fotografii z matych
amerykanskich miast”® stojg za wygenerowanymi obrazami. Ich gust oraz opinia
na temat tego, czym jest piekno, co ma wysoka warto$¢ estetyczng jest zapisany
w kodzie. Tym samym stworzyli sztuczny kanon odpowiadajacy za styl i prawidto-
wo$¢ definicji dzieta sztuki.

Systemy btednego kategoryzowania

Wygenerowane obrazy nigdy nie sg uniwersalne czy obiektywne. To efekt pracy
ludzkich agentdéw kierujacych sie swoimi pogladami, odczuciami, pochodzacych

76 B.Perrigo, OpenAl used Kenyan workers on less than $2 per hour to make ChatGPT less
toxic, ,Time”, 18.01.2023, [on-line] https://time.com/6247678/openai-chatgpt-kenya-work-
ers - 18.08.2024.

77 B.Perrigo, TikTok’s subcontractor in Colombia under investigation for traumatic work,
,Time”, 10.11.2022, [on-line] https://time.com/6231625/tiktok-teleperformance-colom-
bia-investigation - 15.08.2024.

78 Y. He, H. She, Beyond the great power competition narrative: Exploring labor politics
and resistance behind Al innovation in China, ,Georgetown Journal of Asian Affairs” 2021,
vol. 7.

79 R.Spence, A. Bifulco, P. Bradbury, E. Martellozzo, ]. DeMarco, Content moderator men-
tal health, secondary trauma, and well-being: A cross-sectional study, ,Cyberpsychology, Be-
havior, and Social Networking” 2024, vol. 27, no. 2, https://doi.org/10.1089/cyber.2023.02.

80 Modelem nadrzednym byt LAION-5B (Large-scale Al Open Network), za ktérego od-
powiedzialna byta firma Nublis.

81 [on-line] https://knowingmachines.org - 22.11.2024.

82 A.Harvey, Today’s selfie, dz. cyt.

83 Tamze. Wiecej informacji o btedach towarzyszacych modelowi treningowemu
LAION mozna znalez¢ w tekscie J. Schultz, 9 ways to see a dataset: What can LAION teach us
about copyright law?, ,Knowing Machines”, [on-line] https://knowingmachines.org/9-ways-
to-see/LAION-copyright - 5.07.2024.
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z réznych rejonow $wiata, majacych zatem bardzo konkretne do§wiadczenia bedace
pochodna kulturowych i spotecznych uwarunkowac. Same modele staja sie tym sa-
mym ,opiniami opisanymi jezykiem matematyki”®, ktore nie podlegajg dyskusji ani
odwotaniu®. Sg obliczone na ograniczanie kosztéw produkcji przy réwnoczesnym
banalizowaniu skutkéw jakie moga wywotywac. W sytuacji, gdy produkty oparte
na sztucznej inteligencji coraz intensywniej anektuja zakres swojego oddziatywa-
nia na nasze zycie, Swiadomo$¢ metod stojgcych za procesem ich powstawania jest
niezwykle wazna. Istota sposobéw tworzacych ten system ma bowiem przetozenie
takze na mechanike tozsamo$ciows, klasowa, sposoby organizujace nasze codzien-
ne zycie. Porzadkujac fotografie na podstawie uogélnien, subiektywnych ocen, kate-
gorii i klas zamykamy nieskoniczono$¢ opcji, abstrakcyjno$¢ emocji i wieloznaczno$é¢
interpretacji obiektéw kultury wizualnej w konkretnej, politycznej architekturze
sztucznych sieci neuronowych. Przeciez ,nawet dobrze zaprogramowany model,
jesli zostanie nakarmiony niereprezentatywnymi danymi, wygeneruje fatszywe wy-
niki”® - jak przekonujg nas zatozycielki Fundacji Panoptykon stojacej na strazy wy-
korzystywania sztucznej inteligencji zgodnie z prawem i zasadami etycznymi.

Dane poczatkowe ztej jako$ci dadza niewtasciwy, mylacy wynik korticowy
(garbage in, garbage out®’). To moga by¢ materialy, ktore sa btedne, niepeine badz
uprzedzone, co skutkuje na przyktad Zle rozpoznanym podejrzanym, ktéry, mimo
ze nie popetnit przestepstwa, moze zosta¢ aresztowany®. Tego rodzaju zdarzenia
sg szczeg6lnie niebezpieczne w sytuacji systeméw rozpoznawania twarzy badz
emocji, ktére majg duze przelozenie na nasze zatrudnienie czy kontrole graniczna.
Miejmy na wzgledzie to, Ze trenowanie tego typu widzenia komputerowego prze-
biega w procesie nadzorowanego uczenia maszynowego, ktéremu dostarczane s3
dane w postaci portretdw wraz z etykietami emocji, ktére sg réwniez przypisywa-
ne przez ludzi. Osoby, ktérym zlecono zadanie uporzadkowania danych, korzystaja
z listy sformutowanej przez Paula Ekmana, koncepcji szeSciu podstawowych, uni-
wersalnych emocji tj. rado$¢, smutek, ztosé, strach, zaskoczenie, wstret mimowol-
nie wyrazanych za pomoca mimiki twarzy. Badacz opracowat , The Facial Action Co-
ding System” (FACS) wykorzystywany do identyfikacji widocznych ruchéw mies$ni
twarzy. Stworzyt prototyp mapujgcy widoczne napiecia bedace bezwiedng reakcja
na afekty, np. zmarszczone brwi, szeroko otwarte oczy, zaci$niete usta w jego wy-
kazie oznacza odczuwanie ztosci. Ekspresja twarzy wedtug badacza jest tozsama

84 C. O’Neil, Brori matematycznej zagtady. Jak algorytmy zwiekszajq nieréwnosci i zagra-
zajq demokracji, thum. M.Z. Zielinski, Warszawa 2017, s. 48.

85 Tamze, s. 27.

86 A. Obem, K. Szymielewicz, Sztuczna inteligencja non-fiction, Fundacja Panoptykon,
2020, [on-line] https://panoptykon.org/sztuczna-inteligencja-non-fiction - 2.04.2024.

87 M. Rouse, Garbage in, garbage out, ,Techopedia”, 4.01.2017, [on-line] https://
www.techopedia.com/definition/3801/garbage-in-garbage-out-gigo - 5.07.2024. W jezyku
polskim zjawisko to nazywane jest ,$mieci na wejéciu, Smieci na wyjsciu”. Zob. np. K. Ko-
panko, Smieci na wejsciu, Smieci na wyjsciu. Tak programisci kwitujq sztuczng inteligencje,
,Spider’sWeb / bizblog”, 29.07.2024, [on-line] https://bizblog.spidersweb.pl/smieci-na-wej-
sciu-smieci-na-wyjsciu-tak-programisci-kwituja-sztuczna-inteligencje - 2.08.2024.

88 K. Hill, Facial recognition led to wrongful arrests. So Detroit is making changes, ,The
New York Times”, 29.06.2024, [on-line] https://www.nytimes.com/2024/06/29/technolo-
gy/detroit-facial-recognition-false-arrests.html - 3.08.2024.
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z emocjami, ktére przezywa dana osoba. Dane uzywane w modelach treningowych
zostaty pozyskane poprzez fotografowanie ludzi, ktérych poproszono o wykonanie
grymasu zgodnego z opisem. Ten emocjonalno-wizualny alfabet oparty na upozo-
wanych zdjeciach zostat przetozony na dane matematyczne, ktérych zadaniem jest
automatyczne przyporzadkowywanie konkretnych napie¢ i ruch6w mieé$ni rozpo-
znawanych na twarzach do jednego z sze$ciu afektéw. Systemy tego typu sa wyko-
rzystywane w identyfikowaniu poszukiwanych os6b, kontroli dostepu do budynkéw,
odblokowywania telefonéw komoérkowych, wykrywania podejrzanych zachowan,
personalizacji reklam, badaniu reakcji na produkty marketingowe, w opiece zdro-
wotnej, monitorowaniu stanu pacjenta itd.

Istnieje szereg przestanek ku temu, aby podwazy¢ wiarygodno$¢ zaréwno efek-
tow badan Ekmana, jak i zakwestionowaé¢ nieomylno$¢ systeméw z powodu braku
reprezentatywnosci catego ztozonego spektrum kulturalno-spotecznego, psycholo-
gicznego czy rasowego tych modeli. Istnieje szereg artykutéw i opracowan nauko-
wych, w ktérych zostaly uwzglednione podstawowe problemy wynikajgce z takiego
typu technologii kontroli. W teks$cie The unbearable (technical) unreliability of au-
tomated facial emotion recognition autorzy przedstawiajg wyniki badan, w ktérych
udowodnili, Ze systemy rozpoznawania twarzy trenowane na etykietowanych da-
nych sg obarczone duza doza subiektywnosci i nierzadko z powodu pozbawienia
kontekstu spotecznego i sytuacyjnego sa mylnie oznaczane. Naukowcy przyglada-
li sie przede wszystkim ,wiarygodnos$ci tzw. »ground truth«, sprawdzajac stopien,
w jakim rézni ludzie zgadzajg sie co do emocji, ktére rozpoznaja na twarzach bada-
nych os6b”®, czyli poréwnywaniu efektywnosci dziatan algorytméw, ich popraw-
nosci i zgodno$ci. Wedtug tego opracowania raterzy odpowiedzialni za oznaczanie
zdje¢ nazwami emocji z uwagi na to, ze ,nie otrzymuja zadnych informacji na temat
przedstawionych oséb, kontekstu spotecznego ani warunkéw, w jakich funkcjonu-
je dana osoba oraz w jakiej sytuacji zrobiono zdjecie”®°, sg pozbawieni mozliwos$ci
przyporzadkowania adekwatnej etykiety, co prawdopodobnie podniostoby skutecz-
no$¢ oznaczania. Mozna bowiem ptaka¢ nie tylko z powodu do$wiadczanego smut-
ku czy zatoby, ale takze w trakcie odbierania waznej nagrody czy w kontakcie ze
swoim idolem. W eksperymencie potwierdzono takze, Ze istnieje niska zgodnos$¢
miedzy raterami w rozpoznawaniu emocji. Niewiele fotografii zostato ocenionych
w ten sam sposéb. Swiadczy to o naszych trudnosciach w bezbtednej ocenie stanu
emocjonalnego drugiej osoby wytacznie na podstawie skadrowanej, statycznej foto-
grafii. Jest mozliwe, Ze réznice w nazywaniu emocji sg skutkiem tzw. efektu Kuleszo-
wa, polegajacego na takiej metodzie montowania ze soba réznych scen i obrazow,
ktorych sasiedztwo wyptywa na interpretacje. Takie zestawienie tworzy ,historie”,
opowies¢, ktéra moze ewoluowac w czasie co wywotuje w nas zmienne reakcje, ale
i mylne interpretacje®’.

Do podobnych wnioskéw doszla Lisa Feldman Barrett, profesorka psychologii
na Uniwersytecie Northeastern, wraz z zespotem, udowadniajac, ze ani odegrane,

89 F. Cabitza, A. Campagner, M. Mattioli, The unbearable (technical) unreliability of auto-
mated facial emotion recognition, ,Big Data & Society”, July-December, 2022, s. 3, https://doi.
org/10.1177/20539517221129549.

90 Tamze,s. 4.

91 Tamze,s. 12.
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upozowane ani spontaniczne wyrazy twarzy, czyli specyficzne konfiguracje mie$ni,
nie s tym samym co odciski palcow, dlatego tez ,nie mozna z pewnoS$cig wniosko-
wac o rado$ci na podstawie usmiechu, ztosci na podstawie grymasu czy smutku na
podstawie zmarszczenia brwi”2. Usmiech w zalezno$ci od kontekstu i osobowo$ci
moze wyrazac rados$¢, ale tez pogarde, wspotczucie, dume, zaktopotanie, kpine czy
strach pojawiajacy sie w sytuacji proby zatagodzenia sytuacji. Uczenie maszynowe
nie dostaje catego spektrum ztozonosci i konktekstualnosci, lecz uporzadkowane
i jasne kategorie. Systemy sztucznej inteligencji potrafig co prawda wykry¢ grymas,
»ale to nie to samo, co wykrycie zto$ci”?%. Wyciagajac Srednig statystyczng nie zasta-
nawia sie nad adekwatnos$cia sytuacyjna danej ekspresji, nie polemizuje i nie pod-
daje w watpliwo$¢. Systemy automatycznego rozpoznawania emocji nie sg oparte
na naukowych dowodach, lecz powszechnych pogladach wynikajgcych z btednych
przekonan, ze emocje mozna bezbtednie wyczyta¢ z twarzy. Algorytmy rozpozna-
wania twarzy udostepniane przez firmy takie jak Microsoft, IBM czy Amazon moga
na podstawie mimiki uchwyconego w obiektywie kamery badZ aparatu cztowieka
wnioskowa¢ o towarzyszacych mu emocjach. Korporacje, ktére dysponuja taka for-
ma nadzoru mogg rozpoznac¢ zagrozenie w postaci wysledzenia cztowieka, ktory
zmarszczyt brwi i zacisnat usta.

Caty O’Neill dla takich szkodliwych odmian modeli wymys$lita osobliwg nazwe:
,Bron Matematycznej Zagtady, w skrécie Beemzet”®*. Te, ktore ,definiujg wtasna
rzeczywisto$¢, a nastepnie wykorzystuja ja do uzasadnienia generowanych wyni-
kow”> sa najbardziej niebezpieczne i destrukcyjne dla sprawiedliwosci spotecz-
nej. Stuzby bezpieczenstwa, departamenty policji i instytucje rzadowe szczegdlnie
w Stanach Zjednoczonych oraz w Chinach na masowa skale wykorzystujg systemy
rozpoznawania twarzy do kontroli i identyfikacji podejrzanych czy os6b przekra-
czajacych granice. Jednak jak pokazuje badanie amerykanskiego Narodowego Insty-
tutu Standardéw i Technologii (The National Institute of Standards and Technolo-
gy, NIST) opublikowane w 2019 r, mimo posiadania olbrzymich zbioréw systemy
niepoprawnie identyfikowaty twarze rdzennych Amerykandw, Afroamerykanéw
i Azjatéw. Wiele fatszywie negatywnych wynikéw pojawiato sie takze w stosunku
do kobiet, 0s6b starszych oraz dzieci®®. Podobny efekt przedstawiaja rezultaty ba-
dan Joy Buolamwini i Timnit Gebru, ktére udowodnity, ze ,kobiety o ciemniejszym
kolorze skdry sa najczesciej Zle klasyfikowang grupa (z wskaznikami btedéw sie-
gajacymi do 34,7%)", podczas gdy ,[m]aksymalny wskaznik btedéw dla mezczyzn

92 L. Feldman Barrett, R. Adolphs, S. Marsella, AM. Martinez, S.D. Pollak, Emo-
tional expressions reconsidered: Challenges to inferring emotion from human facial move-
ments, ,,Psychological Science in the Public Interest” 2019, vol. 20, iss. 1, s. 46, https://doi.
org/10.1177/1529100619832930.

93 ]. Vincent, Discover the stupidity of Al emotion recognition with this little browser
game, ,The Verge”, 6.04.2021, [on-line] https://www.theverge.com/2021/4/6/22369698/
ai-emotion-recognition-unscientific-emojify-web-browser-game - 14.09.2024.

94 C. O’Neil, dz. cyt,, s. 27.

95 Tamze, s. 31.

96 P. Grother, M. Ngan, K. Hanaoka, Face Recognition Vendor Test (FRVT). Part 3: De-
mographic effects, National Institute of Standards and Technology, 2019, https://doi.
org/10.6028/NIST.IR.8280.
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o0 jasniejszej karnacji wynosi 0,8%"%’. Powoduje to, Ze ryzyko pomytki oséb o ciem-
nym kolorze skéry w sytuacjach nadzoru i kontroli jest o wiele wieksze. Przy tym
wigze sie z krzywda i cierpieniem tej grupy osob, ktére zostaty niesprawiedliwie
potraktowane, co pokazuje jak bardzo systemy s3 utomne, niesprawiedliwe przez
swojg nieobiektywnos¢.

Przyktadéw wystepowania uprzedzonych algorytmoéw w obszarze sztucznej
inteligencji i uczenia maszynowego jest znacznie wiecej, dlatego warto zastanowi¢
sie czy przypadkiem nie jest tak, ze ,[p]rawda okazuje sie [...] nie tyle odzwiercie-
dleniem faktéw lub rzeczywisto$cia intersubiektywng, ile stosem obrazéw pobra-
nych z rozmaitych dostepnych internetowych zrédet”®8. Reprezentuje zatem nie na-
szg rzeczywistos$¢, ale jej algorytmiczng wersje stworzong przez konkretne osoby,
w konkretnym miejscu i czasie, przy uzyciu specyficznych metod, na wybranym ze-
stawie danych, ktérych celem nie jest ukazanie ludzkiej performatywnej, kulturowo
-biologicznej i kontekstualnej ztozonosci, lecz utrwalenie schematyczno$ci i wzoréw
zwizualizowanych na fotografiach ,przedmiotéw”, w tym matematycznego uporzad-
kowania i statystycznego zdefiniowania tego, kim jest cztowiek na podstawie tylko
i wylacznie jego wygladu. Skutki w postaci wygenerowanych obrazéw ukazujacych
uproszczony i uprzedzony obraz $wiata sg efektem decyzji twoércéw systemoéw, a nie
samej sztucznej inteligencji.

Maszyny do autouzupetniania

Z tej perspektywy wazne jest przyjrzenie sie leksykalnej stronie technologii. Kate
Crawford pisze, Ze sztuczna inteligencja nie jest sztuczna, wymaga bowiem olbrzy-
miej infrastruktury, ,powstaje z naturalnych zasobow, paliwa, ludzkiej pracy, [...]
logistyki, historii i klasyfikacji”%, ale takze nie jest inteligentna, algorytmy bowiem
nie s3 w stanie podejmowac¢ samodzielnych, racjonalnych decyzji bez ,kosztowne-
go obliczeniowo trenowania na wielkich zbiorach danych”!?. Nie istnieje bez po-
czatkowych ludzkich decyzji ani danych przez nich wytworzonych. W ksigzce Atlas
sztucznej inteligencji oraz w innych tekstach i projektach artystycznych'®! badaczka
udowadnia, Ze uczenie maszynowe jest rozbudowanym systemem wydobywczym
opartym na eksploatacji zasobow naszej planety, taniej sity roboczej'*?, kontroli ciat

97 ]. Buolamwini, T. Gebru, Gender shades: Intersectional accuracy disparities in com-
mercial gender classification, ,Proceedings of Machine Learning Research” 2018, vol. 81, s. 1;
zob. takze projekt Gender Shades dostepny na stronie: http://gendershades.org/overview.
html - 3.08.2024.

98 K. Crawford, Atlas, dz. cyt., s. 103.

99 Tamze,s. 17.

100 Tamze.

101 K. Crawford, V. Joler, Anatomy of an Al System. An anatomical case study of the Ama-
zon echo as an artificial intelligence system made of human labor, 2018, [on-line] https://anat-
omyof.ai - 22.11.2024; K. Crawford, T. Paglen, Excavating Al The politics of images in machine
learning training Sets, 2019, [on-line] https://excavating.ai - 22.11.2024.

102 Zaréwno tych, ktérzy udostepniajg dane poprzez aplikacje i platformy, jak i cyfro-
wych pracownikéw akordowych, ktorzy ,czyszcza” zawartos¢ mediéow spotecznosciowych
z treSci niebezpiecznych i kontrowersyjnych oraz tych odpowiedzialnych za etykietowanie
i klasyfikowanie danych uzywanych do tworzenia modeli fundamentalnych w celu trenowa-
nia uczenia maszynowego.
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przez nielegalne przejmowanie gigantycznych zbioréw danych, w tym intymnych
i biometrycznych, stuzacych trenowaniu sztucznych sieci neuronowych czy syste-
mow rozpoznawania twarzy i emocji. SI jest karmiona naszg prywatnoscia, ktorej
zawlaszczanie jest dokonywane w imie nauki i postepu technologicznego majacych
stuzy¢ usprawnieniu dziatania instytucji i zwiekszeniu poczucia bezpieczenstwa.
A w gruncie rzeczy jest przede wszystkim rezimem rozumowania normatywnego
oraz:

istotnym czynnikiem ksztattujgcym wiedze, komunikacje i stosunki wtadzy. Rekonfigu-
racje dotyczace poziomu epistemologicznego, zasad sprawiedliwosci, organizacji spo-
tecznej, politycznej ekspres;ji, kultury, rozumienia ludzkiego ciata, podmiotowosci i toz-
samo$ci - kwestii tego, czym jeste$my i czym mozemy sie sta¢'®.

Podobne stanowisko ma Will Douglas Heaven, ktory twierdzi, Ze uczenie ma-
szynowe to ,pojecie, wizja, pewien rodzaj spetnienia zyczen. Te idee ksztattuja sie
pod wptywem innych idei jak moralno$¢, quasi-religijne przekonania, Swiatopoglad,
polityka i intuicja”'’*. Jego dominujace rozpoznania reprezentujg zatem szczegolna
forme dyskursu racjonalizujgcego destrukcyjne rozwigzania.

Zwré¢my zatem uwage na wybrane opracowania badawcze, ktére wskaza
pare tropow, za ktéorymi moglibySmy podazy¢ chcac zrozumie¢ owa hegemoniczng
strukture dyskursu technologicznego. Emily M. Bender i Alexander Koller sugeru-
ja ostrozno$¢ w definiowaniu sztucznej inteligencji jako poréwnywalnej w swoim
dziataniu z ludzkim umystem. Optymistyczne hasta ,prowadza do przesadnych
oczekiwan, w ktérych modele [duze modele jezykowe] sg opisywane jako »rozumie-
jace« jezyk lub jako wychwytujace »znaczenie«”1%. Tymczasem sg one uczone ,wy-
lacznie na samej formie jezyka nie majac dostepu do znaczen bedacych wynikiem
aktow komunikacji”1%. W kolejnym badaniu Emily M. Bender prowadzonym wraz
z Timnit Gebru, Angeling McMillan-Major, Shmargaret Shmitchell nazwaty LLMy
»papuga stochastyczng”?’, ktdre w sposéb przypadkowy prognozuja nastepowanie
po sobie, ktérych nie mozna przewidzieé ze stuprocentowa pewnosciag. Wygenero-
wane wyniki stajg sie tym samym losowymi elementami opartymi na statystycz-
nie sprofilowanym prawdopodobienistwie. Te syntetyczne, pozornie spdjne teksty
wytrenowane na hegemonicznych przekazach funkcjonuja poza regutami rzetel-
nych i sprawdzonych opracowan. Chatboty bedac coraz lepszymi w tym co robia,
stajac sie coraz doktadniejszymi dzieki zwiekszanej ilo$ci materiatéw tekstowych
do trenowania oraz naszemu uzywaniu, powodujg, Ze tracimy czujno$¢ i btedy mo-
zemy braé za co$ pewnego, potwierdzonego. Generatywna sztuczna inteligencja jest

103 K. Crawford, Atlas, dz. cyt., s. 28.

104 W.D. Heaven, What is AI?, dz. cyt.

105 E.M. Bender, A. Koller, Climbing towards NLU: On meaning, form, and understanding
in the age of data, [w:] Proceedings of the 58" Annual Meeting of the Association for Computa-
tional Linguistics, Association for Computational Linguistics, 2020, s. 5185.
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pozbawiona odpowiedzialno$ci za informacje, nie mamy do kogo sie zwréci¢ w celu
sprostowania fatszywych tresci'®®. Duze modele jezykowe, takie jak GPT-41%, sg nie-
zwykle sprawne w rozwiazywaniu zadan maturalnych, testéw 1Q, zdawaniu egza-
minéw uniwersyteckich czy adwokackich. Swietnie radza sobie z testami progra-
mistycznymi organizowanymi przez Codeforces. Jednak jest tam szczegélny haczyk.
Zdaja tylko te egzaminy, ktérych wyniki zostaty opublikowane w Internecie przed
2021 rokiem. Wyniki sa gorsze, gdy dotyczg materialéw po tej dacie''°.

Wracajac do nazewnictwa technologii, z ktérg mamy do czynienia - to nie inteli-
gencja, lecz umiejetno$¢ zapamietywania i kopiowania, a nie wnioskowania. Podob-
ne problemy z ,inteligencja” sztucznej inteligencji badacze zauwazyli w zadaniach
na poziomie edukacji przedszkolnej, co moze by¢ skutkiem zbyt matej ilo$ci odpo-
wiednich danych treningowych oraz ograniczonych mozliwo$ciach rozumowania
logicznego czy znajomosci zasad interakcji spotecznych'®, ktérej sztucznej inteli-
gencji po prostu brak.

Heaven wypowiada sie o nich, jako ,superwydajnych maszynach do autouzu-
peiania”, ktore przestrzen informacyjna przemienity w statystyczng reprezentacje
nastepujacych po sobie stéw o ,miliardach warto$ci numerycznych”!'2 To losowy
wymiar algorytmicznych regul matematycznych, a nie wiedza jako taka. Zblizone
zdanie ma Gary Marcus, ktéry w tek$cie Deep Learning Is Hitting a Wall pisze, ze
suczenie gtebokie bedace w istocie technika rozpoznawania wzorcéw sprawdza sie
najlepiej w momentach, gdy potrzebujemy jedynie wstepnych, przyblizonych wyni-
kow”'13. Czyli wszedzie tam, gdzie pomytka nie wywota sporych kryzyséw, a brak
perfekcji nie bedzie zadnym utrudnieniem. Ryzykowne jest jej uzywanie w sytu-
acjach majacych bezposredni wptyw na ludzkie zycie. Marcus zaznacza, ze ,niewie-
le dziedzin jest bardziej przepetnionych szumem niz sztuczna inteligencja”''*. Szu-
mem, do ktérego mozemy zaliczy¢ takze powszechne cyfrowe halucynacje, btedy
wydajace sie pozornie wiarygodnymi informacjami. Galactica, model firmy Meta,
zaliczyt symptomatyczng serie wpadek. Wytrenowany na czterdziestu o$miu milio-
nach réznego rodzaju artykutéw naukowych, podrecznikach, notatkach z wyktad6w
akademickich i encyklopedii zostal stworzony do celéw badawczych, jako pomoc dla
studentéw i naukowcow. Jednak bardzo szybko okazato sie, ze podstawowym pro-
blemem Galactiki byta nieumiejetno$é odréznienia prawdy od ktamstwa. Odkryto,
ze ,tworzyta ona fatszywe artykuty (czasem przypisujac je prawdziwym autorom),
generowata teksty na temat historii niedZwiedzi w kosmosie z takg sama wiarygod-
noscia, jak w przypadku opisu dziatania zwigzkéw chemicznych czy informacji na
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109 Od momentu ukonczenia pracy nad pisaniem tego tekstu OpenAl zdazyt urucho-
mic¢ jego dwie nowe wersje tj. GPT-40 oraz GPT-401, ktoére majg zaktualizowang baze danych
tekstowych do 2023 r.
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temat predkosci $wiatta”1'®. Niebezpieczenstwo pojawia sie wtedy, gdy mamy mata
wiedze na dany temat. Moze to skutkowaé rozsiewaniem zmys$lonych przez sztuczna
inteligencje prawd, ktéra bierzemy za pewnik, pomytkami, ktére traktujemy jako
fakty czy btedne wskazdéwki, ktérymi bez uwazno$ci mozemy sie kierowac.

Niektorzy nazywaja uczenie maszynowe ,inteligencja reklamowa”*'® opartg na
blyskotliwych hastach rozwoju technologii przeznaczonej wytacznie dla bogatych
badz ,fatszomatyzacja”, poniewaz ,system jedynie koordynuje ludzka prace odby-
wajaca sie w ukryciu. [...] Wiele systemoéw stanowi potaczenie pracy zZle optacanych
akordowych pracownikéw cyfrowych i konsumentéw wykonujacych nieodptatnie
zadania”*’, w tym udostepnianie fotografii, filmow, tekstow, dziet cyfrowych czy ar-
tykutéw. Produkty oparte na SI sa budowane dla usrednionego uzytkownika, a dane
treningowe bazuja na méwiagcych po angielsku osobach z zachodniego $wiata posia-
dajacych wyraznie normatywne cechy!8,

Zesp6t badawczy z Uniwersytetu w Oxfordzie, Uniwersytetu w Cambridge oraz
Uniwersytetu w Toronto zauwazyt, Ze generatywna sztuczna inteligencja produku-
jac coraz wiecej tre$ci bedacych wynikiem trenowania na danych wyjsciowych in-
nych modeli prowadzi do efektu, ktéry nazwali , zapasciag modelu” (model collapse).
Zachodzi on w sytuacji namnozenia syntetycznych tekstéw przez co model zaczyna
generowac niespdjne, bezuzyteczne tresci tracgc dostep do danych pierwotnych'?,
w tym wypadku réznorodnych tekstow specjalistycznych, badawczych, literackich,
reportazy i innych artykutéw opartych na wiarygodnych i sprawdzonych informa-
cjach napisanych przez cztowieka. Heaven dodaje, ze ztozonos$¢ modeli jest tak duza,
ze sami badacze nie sg do kornica pewni z czym majg do czynienia, a wiele z ich ob-
serwacji ,stoi w sprzeczno$ci z klasyczng statystyka, ktoéra wcze$niej dostarczata
najlepszego zestawu wyjasnien dotyczacych zachowania modeli predykcyjnych”!?.
Podobnego zdania jest réwniez Kasia Chmielinski nazywajac rzeczywisto$¢ cyfro-
wa ,Dzikim Zachodem danych”!?!, w ktérym nie funkcjonuja zadne standardy oceny
jakoSci zaréwno tego, co znajduje sie wewngtrz modeli fundamentalnych, na kté-
rych trenowane s3 systemy sztucznej inteligencji, jak i nieprzejrzysto$¢ algorytmow
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chronionych przez korporacje jako ich wlasnos¢ intelektualna. Czy chciatby$ jes¢
w restauracji, ktéra serwuje smaczne dania, lecz nie masz pojecia co sie w nich znaj-
duje, z czego sa przyrzadzone? - zadaje kluczowe pytanie Chmielinski.

Z jednej strony obserwujemy nieograniczony prawem swobodny dostep do
efektow ludzkiej pracy wykonywanej w ramach cyfrowej technologii, niekontrolo-
walno$¢ proceséw zachodzacych wewnatrz systeméw sztucznych sieci neurono-
wych, koszty srodowiskowe oraz spoteczne. Z drugiej - otrzymali$my zaszumio-
ng przestrzen dystrybucyjng i proces weryfikacji, gdzie widzenie komputerowe,
a w szczeg06lnosci systemy rozpoznawania twarzy, stosuje sie do sprawowania spo-
tecznej kontroli za pomocg nadzoru wizyjnego, ale takze projektowanie dyskursu
obiektywnej przydatnosci. W takich warunkach na podstawie naszych portretéw
sg opracowywane prognozy dotyczace sktonno$ci przestepczej, rekrutacji do pracy
(Amazon przy uzyciu sztucznej inteligencji poréwnywat twarze kandydatéw do pra-
cy z tymi, ktérzy sa najlepiej ocenianymi pracownikami, sprawdza sie w ten sposéb
na przyktad uczciwo$¢ i zaangazowanie), tymi metodami postuguja sie stuzby na
lotniskach, w systemach wykrywajacych choroby psychiczne, czy w krajowych sys-
temach bezpieczenstwa. Tak pobrane i opracowane dane biometryczne maja swoje
zastosowanie w kabinach samochodowych kurieréw monitorujac ich koncentra-
cje, podobnie pracownikéw biurowych, ktérych gatki oczne sg $ledzone pod katem
uwagi jaka poswiecajg na swoja prace. Integracja technologii rozpoznawania twarzy
wraz z systemami biometrycznymi sg opisywane jako majace zapewnic bezpieczen-
stwo czy mierzy¢ produktywno$¢, podczas gdy w rzeczywisto$ci staja sie narzedzia-
mi kontroli i dyscyplinowania, do ktdérych tylko nieliczni majg wglad*?.

Poruszamy sie w architekturze cyfrowej bedacej wynikiem precyzyjnych ma-
tematycznych obliczen, gdzie tzw. korelacja statystyczna wykrywa gtéwnie wzory,
a nie wiarygodne reprezentacje tak przeciez zloZonego $wiata. Jest co$ kuszacego
i fascynujacego w narzedziach sztucznej inteligencji pomagajacych w pracy, wy-
szukiwaniu informacji, opracowywaniu nowych kodéw, rozpoznawaniu choréb czy
wzbogacajacych nasza rozrywke. Nie mozemy jednak zapomina¢, ze kazdy z tych
systeméw jest wypracowany w konkretnych warunkach spoteczno-ekonomicznych,
przez ludzi, ktérych zadaniem jest zaspokojenie glodu finansowego akcjonariuszy.
Wiaze sie to z szeregiem niebezpieczenstw dlatego nie powinniSmy na tym etapie
ufa¢ jej w takim stopniu, jak pokazuje to wspomniany na poczatku raport z 2023 r.
Global Views on A.L'?%. Nauczmy sie z uwagg przyglada¢ najnowszym technologiom
i z wiekszg doza krytycznego dystansu nieustannie poddawac jg testom i w sposéb
bardziej stanowczy wymagac¢ prawnych regulacji.
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Streszczenie

Funkcjonujemy w rzeczywistos$ci, ktéra jest utkana z cyfrowego zaposredniczenia naszych
aktywno$ci. Korzystamy z aplikacji i serwiséw Internetowych. Nasze teksty, maile, wiadomo-
$ci, dzieta, fotografie kraza w wirtualnych chmurach tworzac bazy danych korporacji tech-
nologicznych. Postugujemy sie sztuczng inteligencja nierzadko nawet o tym nie wiedzac.
Tymczasem coraz wiecej sladéw naszej prywatnosci i intymnosci w postaci danych behawio-
ralnych i biometrycznych zasila wielkie modele fundamentalne tworzac tzw. ground truth. Na
tej podstawie w dalszej kolejno$ci metoda statystycznej predyKcji i optymalizowania wzoréw,
generowane sa nowe wizje rzeczywistosci sklecone ze skrawkéw naszej wirtualnej obecnosci
na platformach. Generatywna sztuczna inteligencja, w tym duze modele jezykowe oraz ucze-
nie maszynowe wykorzystywane do system6w rozpoznawania twarzy, positkuja sie informa-
cjami, ktére nawykowo, powszechnie i dobrowolnie udostepniamy w przestrzeni Internetu.
Artykut porusza problem obrotu danymi, tego, co sie z nimi dzieje, gdy juz zostang zassane
przez systemy technologiczne.

Stowa kluczowe: sztuczna inteligencja, algorytmy, kultura wizualna, bazy danych, widzenie
komputerowe, rozpoznawanie twarzy

Machine-designed statistical renderings, or visual culture in the service of artificial
intelligence

Abstract

We exist in a reality shaped by the digital mediation of our activities. We use software appli-
cations and online services. Our texts, emails, messages, works, and photographs circulate
in virtual clouds, forming databases for technological corporations. We often use artificial
intelligence without even being aware of it. Meanwhile, increasing traces of our privacy and
intimacy—in the form of behavioral and biometric data—feed large foundational models, cre-
ating the so-called ,ground truth.” Based on this, subsequent methods of statistical prediction
and pattern optimization generate new visions of reality, pieced together from fragments of
our virtual presence on platforms. Generative artificial intelligence—including large language
models and machine learning algorithms used in facial recognition systems—depends on the
information we habitually, commonly, and voluntarily share in the online space. The article
addresses the issue of data circulation and what happens to it once it has been absorbed by
technological systems.

Keywords: artificial intelligence, algorithms, visual culture, databases, computer vision,
facial recognition



